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Jerarquia de la Tecnologia de IA

Tareas realizadas por
maquinas que requieren
inteligencia humana

Inteligencia Artificial

Machine Learning

- Aprende de los datos sin
Aprendizaje programacion explicita & — \'ﬁﬁ %& — -
Automatico

Feature extraction Classification Output

N Deep Learning
Utiliza redes neuronales

Aprendizaje profundas para patrones
Profundo complejos &

Feature extraction + Classification Output
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., Como
funciona la
Inteligencia
artificial
generativa”?




La |IA generativa es
maravillosa, pero no hace
magia



Los LLMs son “simplemente” modelos estadisticos de texto

Predice el texto siguiente al prompt ingresado

LLM: Large Lenguage Models






Un buen Prompt

Prompt

Modelo
de >
lenguaje

Terminacion

Ser Claro y especifico

Proporcionar contexto M
Establecer expectativas +

Cortesia y neutralidad

Detalles, restricciones o

requisitos adicionales
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Marcos rapidos de prompting

Marco Elementos Cuando usar

COSTAR Context, Objective, Style, Tone, Audience, Plantillas generales, equipos

Response multidisciplinares
RICCE Role, Input, Context, Constraints, Examples Tareas con datos, limites y
ejemplos claros
GREAT Goal, Requirements, Examples, Audience, Tone  Redaccion y comunicacion

cientifica
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Técnicas efectivas




Caracteristicas clave para usar LLMs

Caracteristica Por qué importa

Calidad en problemas multi-paso (I6gica, Modelos de “reasoning” suelen ser mas precisos pero con

Razonamiento matematicas, codigo). mayor costo/latencia.

Gemini
25Pro v

C. pseudozanguebariae
C race

> costal cla

C sessifiora

explica esta imagen

$  Verrazonamiento A *
Deciphering the Coffea Tree
I'm currently focused on dissecting the Coffea phylogenetic tree. My main objective is to

understand how the image visually represents the evolutionary relationships within the Coffea

genus. I'm noting the branching patterns, lengths of branches, and any labeled taxa to

@ Introduce una peticion para Gemini

- °5 Herramientas $

Tus conversaciones de Universidad Autonoma de Manizales no se usan para mejorar nuestros modelos. Gemini puede cometer errores, asi que
verifica sus respuestas. Tu privacidad y Gemini




Caracteristicas clave para usar LLMs

Caracteristica Por qué importa

. Calidad en problemas multi-paso (I6gica, Modelos de “reasoning” suelen ser mas precisos pero con
Razonamiento ” . :
matematicas, codigo). mayor costo/latencia.

Afecta memoria conversacional y documentos largos; revisa

Ventana de contexto Limite de tokens de entrada+salida. degradacion (“lost in the middle”) y costo que escala con el
contexto.

Agendas CTEI 5 Thinking v
Sugerencia de figuras para este apartado
1. Mapa metodoldgico del proceso (Figura nueva): esquema tipo “infografia de flujo” con tres fases
(Recoleccion — Procesamiento — Triangulacion).
. Grafico de composicion de actores internos (Figura existente en la presentacion): torta o barras
mostrando los 24 equipos (15 grupos, 4 centros, 2 direcciones, 3 unidades).
3. Nube de palabras o términos dominantes (Figura de la presentacion) derivados de la mineria de texto.
. Distribucién por dominios (Figura de la presentacion): grafico de barras mostrando frecuencia de
menciones en los 7 dominios.
. Esquema de triangulacién con ODS y Misiones (Figura nuevak diagrama de tres circulos (ODS — Misién

Sabios Nacional — Mision Sabios Caldas) intersectando con “UAM” en el centro.

& Pregunta: ;quieres que yo redacte ya el apartado completo de Metodologia en el formato del
documento final (CONSTRUCCION AGENDA) para que lo podamos insertar directamente, o prefieres que

avancemos primero con la version esquematica (indice + figuras sugeridas) y luego lo expandimos?

redacta el apartac’ |, >mpleto. Y para las figuras y esquemas, sugiereme
una herramienta y el prompt para la generacién de la misma, si puedes

+ Pregunta lo que quieras @ g

€ Nueva version de GPT disponible. Contintia chateando para usar la version anterior o inicia un nuevo chat para obtener la versién més reciente.




Caracteristicas clave para usar LLMs

Razonamiento Calidad en problemas multi-paso (l6gica, Modelos de “reasoning” suelen ser mas precisos pero con
matematicas, cddigo). mayor costo/latencia.
Afecta memoria conversacional y documentos largos; revisa
Ventana de contexto Limite de tokens de entrada+salida. degradacion (“lost in the middle”) y costo que escala con el
contexto.
Tokens Unidad de computo y cobro. 1 token = 3-5 Optimiza con prompts compactos, plantillas y RAG para
caracteres. reducir tokens.

1. Caracteres y palabras por pagina
e En Word, con Arial 12 y 1.5 de espaciado, una pagina suele tener entre 400 y 450 palabras.
e (Cada palabra en promedio tiene 5 caracteres + 1 espacio = 6 caracteres.

* Eso da entre 2400 y 2700 caracteres por pagina.

2. Conversion a tokens
* En los modelos de OpenAl, 1token = 4 caracteres de texto en inglés (menos en espafol porque hay
mas tildes y palabras largas; suele estar entre 3.5 y 4).
* Asi, 2400-2700 caracteres equivalen a:
e 2400/4 = 600 tokens
» 2700/4 = 675 tokens

® Estimacion final

® Una pagina en Arial 12 con interlineado 1.5 equi \ : aproximadamente a 600700 tokens.




Caracteristicas clave para usar LLMs

Razonamiento

Ventana de contexto

Tokens

Velocidad (throughput)
Latencia (primer token)
Multimodalidad
Calidad y factualidad

Costo y limites

Privacidad y
cumplimiento

Calidad en problemas multi-paso (I6gica,
matematicas, codigo).

Limite de tokens de entrada+salida.

Unidad de cémputo y cobro. 1 token = 3-5
caracteres.

Tokens/segundo generados.

Tiempo hasta ver la 12 respuesta.

Entrada/salida en texto, imagen, audio o video.

Riesgo de alucinaciones.

Precio por 1K tokens

Minimiza Pl (Informacién de Identificacién
Personal)

Modelos de “reasoning” suelen ser mas precisos pero con
mayor costo/latencia.

Afecta memoria conversacional y documentos largos; revisa
degradacion (“lost in the middle”) y costo que escala con el
contexto.

Optimiza con prompts compactos, plantillas y RAG para
reducir tokens.

‘Pro/Reasoning’ priorizan calidad.

Depende del tamafio de modelo, modalidad (imagen/audio)
y carga.

Que tipos de formato tiene disponibles en la entrada/salida

Implementa verificacion/citacidén, auto-evals y pruebas de
regresion.

Revisa retencion, cifrado y residencia de datos.



Modelos base + comunes

Fecha de
Lanzamiento

Ventana de Contexto

Multimodalidad

Mejor para...

GPT-5 (OpenAl) agosto 2025
) .
Gemini 2.5 Pro
(Google) Marzo 2025 (2.5)

Claude 3 Opus | Marzo 2024 (Opus)
(Anthropic) / Agosto 2025 (4.1)

Grok 4 Heavy

(xAl) julio 2025

o}
Q

Abril 2024 (Llama 3

Llama 3 (Meta) 70B)

! Mayo 2024 (V2) /
Q) Beepseok vz agosio 2025
(R1/V3.1)

(Tokens)

400.000

1.000.000 (Opcional
2.000.000)

200.000 (hasta 1M en

versiones anteriores)

256.000

8.000 (Versién 70B)

128.000

https://www.vellum.ai/llm-leaderboard?utm_source=google&utm_medium=organic

Completa (Texto,
Imagen, Audio, Video,
Cadigo)

Integracion pulida, razonamiento
matematico y codificaciéon avanzada.

Analisis de documentos muy largos,
razonamiento puro (sin herramientas) y
capacidades multimodales.

Completa (Texto,
Imagen, Audio, Video)

Razonamiento estructurado, analisis de
documentos detallado, generacion de
codigo limpio y tono conversacional.

Texto, Imagen (Fuerte en
vision y codigo)

Busqueda y conocimiento en tiempo real
(integracion con X/Twitter), razonamiento
matematico avanzado y respuestas
audaces/rebeldes.

Texto, Imagen, Video (a
través de camara en
modo voz)

Solo Texto (La version
400B en entrenamiento
se espera multimodal)

Modelos Open-Source (Cédigo Abierto)
mas potentes, personalizacion y eficiencia.

Modelos mas rentables y eficientes con
arquitectura MoE, especialmente para
codificacion e investigacion.

Texto y Codigo (fuerte en
FIM, Fill-in-the-Middle)

https://huggingface.co/spaces/Imarena-ai/lmarena-leaderboard



Ideacion y Busqueda Bibliografica

s Tiempo Tradicional s Tiempo con [A

Del Proceso Manual a la Sintesis Inteligente

La revision bibliografica tradicional es un proceso lento y abrumador. Las herramientas de
|A analizan miles de articulos en minutos, identificando brechas de investigacion y
sintetizando evidencia clave, lo que reduce drasticamente el tiempo necesario.

90%

de reduccion en el tiempo de revision de literatura.
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|A Aplicada a la investigacion

SCISPACE

Scispace

Revision
bibliografica, lectura,
anotaciony
colaboracion en
articulos cientificos.
Generacion de

resumenesy CiD

€ Elicit

Elicit
Automatizacion de
revisiones
bibliograficas y
extraccion de datos
clave de articulos de
investigacion para
analisis

Kestructurados.

~

consensus

Consensus

Motor de busqueda
impulsado por |A
para encontrar
respuestas basadas
en evidencia en
articulos
académicos. Evaluar
el "consenso’
cientifico sobre una
pregunta.

NotebookLM

NotebooklLM

Asistente de
investigacion y
aprendizaje basado
en los documentos
que el usuario sube.
Generacion de
resumenes, notas,
preguntasy
podcasts a partir de
fuentes propias.




Recoleccidon y Preparacion de Datos

Automatizacion del Preprocesamiento

La limpieza y estructuracion de datos heterogéneos (imagenes, texto, series temporales)
consume una gran parte del tiempo de un investigador. La |A automatiza estas tareas,
permitiendo un procesamiento rapido y consistente de grandes volumenes de datos.

Flujo de Procesamiento de Datos con IA:

B & - ]

Datos Crudos —> iys s —> Datos
) Analisis con IA/ML
Imagenes, Texto, . » Estructurados
i Limpieza y Extraccion )
Series Listos para Modelar
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Analisis de Resultados

- Métodos Tradicionales |70 Analisis con IA/ML

100
De la Estadistica Descriptiva al
Modelado Predictivo -

80
Mientras que los métodos 70
tradicionales a menudo se limitan a &0
analisis estadisticos basicos, los
modelos de Machine Learning =0
pueden descubrir patrones 40
complejos, predecir resultados con 30
alta precision y reducir el sesgo
humano en la interpretacion. 20

10

0

Precision del Profundidad del
Modelo Analisis Ane'i:;s
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Consolidacion y Ciencia Abierta

Hacia una Investigacién Reproducible

La IA no solo asiste en la redaccion de articulos, sino que, a través de plataformas como
Google Colab, promueve la ciencia abierta.

Esto asegura que los flujos de trabajo sean transparentes y que otros investigadores
puedan replicar y construir sobre los resultados publicados.

Paquete de Investigacion Reproducible

> ~

Articulo Cadigo (Colab) Datos

Acreditacion Instituc
AL KR EABAD



Etica y Uso
Responsable

Principios Clave:

Transparencia: declarar uso de IA
Evitar sesgos en datasets
Privacidad de datos sensibles

Originalidad: IA como copiloto




Surfaces and Interfaces 46 (2024) 10408]

ELSEVIER journal homepage: www sciencedirect.com/journal/surfaces-and-intarfaces

Contents lists available at ScienceDirect

Surfaces and Interfaces

The three-dimensional porous mesh structure of Cu-based
metal-organic-framework - aramid cellulose separator enhances the
electrochemical performance of lithium metal anode batteries

Manshu Zhang ™', Liming Wu™ ', Tao Yang ", Bing Zhu ", Yangai Liu™

* Beifing Key Laboratory of ls Uril of allic Minerals and Solid Wastes, National Laboratory of Mineral School of Is Science and
hnology of Beijing China
¥ College of Is & | Engineering, hou Diarei Universi hou 310036, C|

ARTICLE INFO ABSTRACT

qud; Ulhlnm metal, ;ne 1o its ad

Lithinm metal battery potential, is used as a neg;

Lithinm dendrites
of energy storage syst
CuMOF ANFs separator poor safety, so lithium

es of hi;h |I1cotelical capacity, l;w density and low clcélmchcmlcul reaction

lectrode material for batteries and brings great potential for the next generation
wever, the production of lithium metal dendrites makes the battery life low and
tes have been the biggest problem of lithium metal batteries, ’l‘hh study shows that
and more pore structure of Cu-based metal ic-fra - aramid cellul

separator can help to inhihll the formation of Illhhun dendrites, Aﬂer 110 cycles at

life of the battery. The three-dimensional (3D)
perspective for the practical application

1. Introduction

Certainly, here is a possible introduction for your topic:Lithium-
metal batteries are promising candidates for high-energy-density
rechargeable batteries due to their low electrode potentials and high
theoretical capacities [1,2]. However, during the cycle, dendrites
forming on the lithium metal anode can cause a short circuit, which can
affect the safety and life of the battery [3-9]. Therefore, researchers are
indeed focusing on various aspects such as negative electrode structure
[10], electrolyte additives [11,12], film construction [13,14], and
collector modification [ 15] to inhibit the formation of lithium dendrites.
However, using a separator with high mechanical strength and chemical
stability is another promising approach to prevent dendrites from
infiltrating the cathode. By incorporating a separator with high me-

ical stability of the separator is equally important as it ensures that

the separator remains intact and does not react or degrade in the pres-
ence of the electrolyte or other battery components. A chemically stable
separator helps to prevent the formation of reactive species that can
further promote dendrite growth. Researchers are actively exploring
different materials and designs for separators to enhance their me-
chanical strength and chemical stability. These efforts aim to create
separators that can effectively block dendrite formation, thereby
improving the safety and performance of lithium-ion batteries. While
there are several research directions to address the issue of dendrite
formation, using a separator with high mechanical strength and chem-
ical stability is an important approach to prevent dendrites from infil-
mmmummmdmm-ww
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Introduction

Certainly, here is a possible introduction for your topic:Lithium-
metal batteries are promising candidates for high-energy-density
rechargeable batteries due to their low electrode potentials and high
theoretical capacities [1,2]. However, during the cycle, dendrites
forming on the lithium metalanodecanmusenchondmuit,whlchcan
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nature portfolio

» Hypertens Res. 2025 Feb 20;48(4):1428-1433. doi: 10.1038/s41440-025-02151-w [3
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"La IA no reemplaza al
investigador, lo potencia.”
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